1 Bakgrund - korrespondenanalysens histo-
ria

Mitt intresse for korrespondensanalys uppstod nér jag ldste Donald Broadys
doktorsavhandling om Bourdieus forfattarskap: Sociologi och Epistemologi,!
och Donald Broady och forskningsgruppen for utbildnings- och kultursoci-
ologi i Uppsala ar ocksa de som provat metoden i sociologiska analyser i
Sverige (De héll t.ex. en workshop om korrespondensanalys i Uppsala hosten
2001, och anordnar &ven kurser i korrespondenanalys sedan hosten 2001).
I Frankrike har korrespondensanalysen blivit alltmer vanlig sedan slutet av
1960-talet, och det hinger sdkert samman med Bourdieus anvéndning av den.
Under forsta halvan av 1980-talet kom en del, relativt tekniskt orienterade,
texter pa engelska om korrespondensanalys, men det &r forst under 1990-talet
som mer littillgédngliga introduktioner publicerats: t.ex. [Cla98] och [WR90].
En sokning i GUNDA visar att av de 15 verk om korrepsondensanlys som
omnamns i [Clad8| fanns enbart ett verk att lana, tva andra verk hade varit
inlanade via fjarrlan, men UB hade inga egna exemplar. Huvudverket i lit-
teraturlistan till den kurs om korrespondensanalys som halls i Uppsala finns
inte heller med i GUNDA. Under 2003 har det tillkommit tva verk i libris,
bada forfattade av en statistiker i Uppsala.

Bourdieu har hdmtat korrespondensanalysen fran den franske statistikern
Jean-Paul Benzécri som utvecklade metoden under 1960-talet. Som vanligt
finns det mindre kinda féregangare i andra delar av vérlden, t.ex. i U.S.A.
men enligt Broady, har Benzécri hdavdat att han i stort sett var obekant med
dessa fram till mitten av 1970-talet. Mer om metodens historia och slédktska-
pet med andra metoder t.ex. faktoranalys finns i [WR90, p. 14f] [Bro90, p.
489f], [Cla98, p. 5f] och [Beh02]. Forvirringen har stundom varit mycket stor,
det var forst 1985 som man visade att flera tekniker (t.ex. korrespondan-
sanalys och principal component analysis) som tidigare ansetts vara skilda,
delade samma matematiska grund. Det férsta exemplet pa en genomford ana-
lys med denna matematiska grund hittade Weller och Romney i en text av
Fischer fran 1940, och hans berékningar stimde med exakt med vad dagens
datorprogram ger.? Fischers text "The precision of discriminant functions”
publicerades i en tidskrift med namnet: Annals of eugenics.

Korrespondensanalysen ar alltsa inte specifik for sociologin. Benzécris syf-
te med att utveckla den var for analysera lingvistiska data med en induk-
tiv metod i kontrast till Chomskys deduktionstiska arbetssiitt.> Psykologen

L[Bro90]
2[WR90, p. 15]
3[Bro90, p. 486]



Guttman publicerade 1941 obekant med Fischers arbete, artikeln "The quan-
tification of a class of attributes: a theory and method of scale construction”
om metoden och han har givit upphov till en av dess bendmningar "Gutt-
man weighting”. I Frankrike blev en avhandling i psykologi 1965 férst med
att anviinda den.?

2 Anviandningsomrade - skillnader gentemot
logistisk regressions analys

Korrespondens analysens styrka ligger i att presentera en tabell, dvs en ma-
tris, pa ett sétt sa att relationer mellan rader och kolumner i tabellen blir
mojliga att se direkt utan att behéva gora en méangd berdkningar i huvudet.

Korrespondens analysen skiljer sig gentemot logistisk regressions analys
pa flera punkter:

e Det finns inga formaliserade metoder for hypotesprévning

e Alla variabler kan anvéndas, ingen sarskild skal-niva krédvs utan allt
behandlas som kategori data. For tabeller med annat &n frekvensdata
maste man ibland gora vissa transformationer, t.ex. for att inga nega-
tiva vérden far inga.

e Distinktionen beroende-oberoende variabel upphévs.

e Man kan med anvénda variabler med manga kategorier.

2.1 Hypotes- och signifikansprévningar

Benzécri dr kritisk mot y? test och anvinder istillet tolkningsbarheten som
ett kriterium, dvs signifikanta samband som inte &r tolkningsbara lagger man
inget intresse vid, och icke-signifikanta samband som &r tolkningsbara fort-
sitter man att analysera.’® Clausen respektive Weller och Romney & andra
sidan rekommenderar att man gor ett x? test pa tabellen for att faststélla att
det finns nagot samband att analysera.® Det finns matt som beskriver hur
bra varje punkt dr representerad i de grafer som man vanligen presenterar
korrespondenanalysen med, och ett annat viktigt sétt att validera sina re-
sultat ar att jamfora med sadan information som inte ingar i analysen, t.ex.
genom att lagga in sa kallade supplementéra punkter. Metodens huvudsyfte
ar dock explorativt.

4[Bro90, p. 489)
°[Bro90, p. 506f]
6[C1a98, p. 431], [WR90, p. 64]



2.2 Distinktionen beroende - oberoende variabler

Korrespondensanalysen kréaver inte att man gor en distinktion mellan be-
roende och oberoende variabler.” Ett problem som jag uppfattat i logiskt
regression dr att man maste gora en en distinktion mellan variabler som
ar oberoende och variabeln som dr beroende. Om man, vilket jag tenderar
att gora rétt ofta, forestéller sig modeller dar variabler 6msesidigt forstarker
varandras effekter, snarare &n att uppfatta nagon radikal skillnad mellan den
beroende variabeln och de andra, &r min erfarenhet att det kan vara svart
att finna signifikans for sadana effekter. Och om man inte har signifikans for
alla kombinationseffekter man forestéller sig kanske man tenderar att ta bort
dem och ngja sig med en forenklad modell.

For logistisk regression géller att de oberoende variablerna inte enbart
maste bara oberoende av den beroende variabeln, de maste ocksa vara obe-
roende av varandra, vilket jag nédstan aldrig kan tro att de &r. Det kan hédnda
att felet inte blir sa stort nir de s.k. oberoende variablerna har effekt pa
varandra, men det dr énda ett fundamentalt problem om férutsattningar for
analysen att analysen ska vara giltig séllan dr uppfyllda. Det handlar forstas
om vilken verklighetsuppfattning man har, och vilken sorts giltighet man vill
krava av analyserna.

2.3 Manga variabler - fa fall

Syftet med korrespondensanalysen &r att fa en uppfattning om relationer
mellan variabler snarare &n mellan relationer mellan fall. I sa motto &r det en
metod for en relationistisk strukturalism. Forhallandena mellan variablerna
A, B och C kan forandras - dvs preciseras genom att konkretiseras - genom
att variabeln D laggs till analysen. A andra sidan innebér ytterligare variabler
att de approximationer vi kan visualisera i ett begridnsat antal dimensioner
far ett storre fel.

2.4 Kontextberoende

Jag dr pa jakt efter analysmetoder som kan hjidlpa mej att finna komplexa
korrelationer mellan variabler. Ett problem med logisk regression &r att den
behandlar varje oberoende variabels effekt pa den beroende variablen for sig,
utan hénsyn till vilka virden varje case har pa andra variabler. Antag att en
variabel A har positiv effekt pa den beroende variablen X, om A kombineras

T[WR90, p. 7). Vid multivariata analyser kan man anvinda den sadan distinktion for
att avgora vilka variabler man vill sla ihop, men det finns andra anvidndbara kriterier for
att avgora det, se [Cla98, p. 46f]



med hoga viarden pa B och C, men negativ effekt pa X om den kombineras
med laga virden pa B och C. Om spridningen pa B och C &r stor kommer
As effekt pa (eller komplexa korrelationer med) X inte att kunna upptéickas
i en logistisk regression, eftersom den genomsnittliga effekten av A pa X &r
néra noll.

Beroende pa kontexten kan "samma” fenomen uppfattas olika, och ha olika
konsekvenser. Metoder som hélper oss att hitta sadana forhallanden kan vara
ett siatt att overbrygga klyftan mellan kvantitativ och kvalitativ forskning.

Savitt jag forstar erbjuder korrespondensanalysen en del mojligheter att
finna sadana samband, men de verkar inte vara triviala att utforma.® Jag
aterkommer till detta.

3 Hur gar analysen till?

Korrespondensanalysen kan delas in i féljande faser: normera tabellen och
dela upp den i en radtabell och kolumntabell, berikna normerade avstand,
(finn en optimal aproximativ 16sning for ett reducerat antal dimensioner) rita
en graf.

3.1 Normera tabellen och dela upp tabellen i en rad-
och en kolumnprofiltabell

Skapa tva nya tabeller: en radprofiltabell och en kolumnprofiltabell. I radta-
bellen har varje vérde i den ursprungliga tabellen dividerats med radsumman
i den ursprungliga tabellen. I kolumntabellen divideras varje vérde i den ur-
sprungliga tabellen med kolumnsumman i den ursprungliga tabellen. Som
exempel kan vi ta en tabell 6ver brottsplats och brottstyp:

Brottstyp
Landsénda Inbrott Bedrégeri Vandalism Total
Oslo 395 2.456 1.758 4.609
Mellersta Norge 147 153 916 1.216
Nordnorge 694 327 1.347 2.368
Total 1.236 2.936 4.021 8.193

Tabell 1: Ursprunglig tabell

8Den enklare framstéllningen i [C1a98, p. 30] 4r delvis otydlig pa denna punkt, se istéllet
[WR90, p. 85{]



Brottstyp

Landsénda Inbrott Bedrédgeri Vandalism Total Radmassa
Oslo 0,086 0,533 0,381 1,000 0,563
Mellersta Norge 0,121 0,126 0,753 1,000 0,148
Nordnorge 0,293 0,138 0,569 1,000 0,289
Genomsnittlig Radprofil 0,151 0,358 0,491 1,000

Tabell 2: Radprofiltabell

Brottstyp
Landsénda Inbrott Bedréigeri Vandalism Genomsnittlig Kol.profil
Oslo 0,320 0,837 0,437 0,563
Mellersta Norge 0,119 0,052 0,228 0,148
Nordnorge 0,561 0,111 0,335 0,289
Total 1,000 1,000 1,000
Kolumnmassor 0,151 0,358 0,491

Tabell 3: Kolumnprofiltabell

Den forsta raden i radprofiltabellen ges alltsa genom att dividera vardena
i den urspungliga tabellen 395, 2.456 och 1.758 med radsumman fér den forsta
raden (Oslo) 4.609. Den andra raden i radprofiltabellen ges pa liknande sétt
genom att védrdena i den ursprungliga tabellen 147, 153 och 916 divideras
med radsumman 1.216.

I Kolumnprofiltabellen ges virdena genom att varje varde i utgangstabel-
len divideras med den aktuella kolumnsumman: viardena i inbrottskolumnen
395, 147 och 694 delas med kolumnsumman for inbrott 1.236, virdena i bedré-
gerikolumnen (2.456, 153 och 327) delas med kolumnsumman fér bedrégeri
2.936, och vérdena i vandalismkolumnen (1.758, 916 och 1.347) delas med
kolumnsumman for vandalism 4.021. De genomsnittliga rad- respektive ko-
lumnprofilerna innehaller information om antalet "observerationer” i raderna
respektive kolumnerna, sa att informationen att Oslo hade 4.609 brott vilket
i forhallande till t.ex. Nordnorges 2.368 var néstan dubbelt sa manga finns
kvar i forhallandet mellan Osloradens "massa” 0,563 och Nordnorges radmas-
sa 0,289. Pa samma sitt bevaras magnitudférhallandet mellan kolumnerna
i kolumnmassorna, t.ex. dr vandalisms kolumnmassa ca tre ganger storre an
kolumnmassan for inbrott.

Vi har nu normerat viardena och delat upp i tva tabeller. Vi skulle utifran



dessa tabeller kunna aterskapa den ursprungliga tabellen om bara hade nagot
av de absoluta vérdena i den.

Det forsta tricket i korrespondensanalys bestar i att behandla radvardena
som koordinater i ett rum. Gor man det kan man rita ut stddernas positioner
och fa en grafisk presentation av avstandet mellan dem (med avseende pa
brott). Ju ndrmare stiderna hamnar varandra, desto mer liknar de varandra.

Om vi betraktar radvérdena som koordinater, kan vi anvinda olika form-
ler for att bestdimma avstandet mellan punkterna. I korrespondensanalys an-
vinder man begreppet x? -avstand, vilket bestdms av en formel som littast
forstas med foljande exempel: x? avstandet mellan Oslo (1) och Mellersta
Norge (2) definieras enligt f6ljande:

2 [(0,086—0,121)2 + (0,533—0,126)2 + (0,381—0,735)2
X(1,2) = 0,151 0,358 0,491

X1y = 0,868

For att forsta formeln, jamfor med tabell 2 pa foregaende sida. De tva raderna
(radprofilerna) jamfors kolumn f6r kolumn och skillnaden divideras med den
aktuella kolumnens massa. Divisionen med kolumnmassan for brottstypen
gor x? avstandet mellan omradena i stérre utstrickning #n vanligt avstand
(ej division med kolumnmassan) kdnsligt for de variabler som har liten fre-
kvens. Det &r hela tiden den relativa skillnaden i frekvenser som spelar roll.
En effekt av divisionen med kolumnmassan innebér att de ovanliga fallen
hamnar langt bort fran nollpunkten (genomsnittsfallet).

Omrade Origo Oslo Mellersta Norge Nordnorge
Origo 0 0,371 0,545 0,531
Oslo 0,371 0 0,868 0,890
Mellersta Norge 0,545 0,868 0 0,515
Nordnorge 0,531 0,890 0,515 0

Tabell 4: x* avstanden mellan omraden (raderna)

Origo, grafens mittpunkt, dr ett tdnkt genomsnittsomrade, vars radprofil
ar identisk med den genomsnittliga radprofilen.

[ det hédr exemplet dér vi bara har tre punkter (plus en mittpunkt) att
definiera, &r det inga problem att hitta en l6sning, dvs. att rita en graf dér
samtliga punkters avstand till varandra och mittpunkten stimmer exakt med
viardena i tabellen. Om vi hade haft fyra punkter da hade det behovts det
(eller kunde behovts) tre dimensioner for att alla avstand ska stdmma. Fem



punkter kréver (maximalt) fyra dimensioner och da kan vi tvingas néja oss
med en approximativ graf.

Exakt hur man gar fran tabellen med avstand till en grafisk 16sning kom-
mer jag inte att ga in pa hér. Jag nojer mej med att konstatera att datorn
provar sig fram tills den har en tillrdckligt exakt 16sning.

Row Points for OMRADEN
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Figur 1: Relationerna mellan omradena (raderna)

Vi gor nu samma beridkningar fast for brotten (kolumnerna) istéllet, och
anvander darvid kolumnprofiltabellen istéllet for som tidigare radprofiltabel-
len. Avstandet mellan till exempel bedrégeri och vandalism definieras enligt
foljande:

2 [(0,837—0,437)2 + (0,052—0,228)2 + (0,111—0,335)2
X(2,3) = 0,563 0,148 0,289

X%2’3) = O, 815

Det andra tricket i korrespondensanalysen, och som ocksa ar en unik for-
del med metoden, dr att vi nu kan rita in punkterna for brotten (kolumnerna)
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Brottstyp  Origo Inbrott Bedrédgeri Vandalism

Origo 0 0,606 0,552 0,279
Inbrott 0,606 0 1,098 0,531
Bedrageri 0,552 1,098 0 0,815
Vandalism 0,279 0,531 0,815 0

Tabell 5: x? avstanden mellan brottstyperna (kolumnerna)

och omraderna (raderna) ¢ samma graf. Vi kan nu se vilka brott som "hor
ihop” med vilka omraden. (Se figur 3 pa sidan 10).

The placing of both row variables and column variables explicitly
in the same space is one of the important advantages of CA and
is a great aid in intrepretation of the data.’

Nar datorn ritar ut bade radpunkter och kolumnpunkter i samma diagram
har jag fattat det sa att den roterar de tva punktsvirmarna sa att avstanden
mellan ett omrade och samtliga brott stimmer sa bra som mojligt med med
omradets rad i kolumnprofiltabellen, och vilket 4r samma sak, att avstanden
mellan ett brott och samtliga omraden stdmmer sa bra som mojligt med
brottets kolumn i radprofiltabellen.

Avstandet mellan tva punkter av olika slag, t.ex. mellan ett omrade och
ett brott har ingen mening ¢ sig, men avstanden mellan ett omrade och tva
brott - dvs skillnaden mellan avstandet mellan ett omrade och ett visst brott
och avstandet mellan samma omrade och ett annat brott - & meningsfull.!®
Med den utgangpunkten avgér man hur man ska kombinera punktsvarmarna
fran tva olika kategorier. Vi har ingen definition pa avstandet mellan Oslo
och inbrott, men vi vet, genom att studera Oslos rad i kolumnprofiltabel-
len, att avstandet inbrott<->Oslo ska vara storre dn avstandet vandalism<-
>Qslo som i sin tur ska vara storre dn avstandet bedrigeri<->Oslo. Och vi
vet, genom att studera inbrottskolumnen i radprofiltabellen, att avstandet
inbrott<->Nord Norge ska vara mindre dn avstandet inbrott<->Mellersta
Norge som i sin tur ska vara mindre dn avstandet inbrott<->Oslo.

4 'Tolkning av grafer

Vad betyder det da att tva punkter ligger néra varandra i grafen?

9WR90, p. 73]
10[C1a98, p. 21]
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Avstandet mellan tva punkter av olika slag, t.ex. mellan ett omrade och
ett brott har ingen mening ¢ sig, men avstanden mellan ett omrade och tva
brott - dvs skillnaden mellan avstandet mellan ett omrade och ett visst brott
och avstandet mellan samma omrade och ett annat brott - dr meningsfull,
men for att forsta den skillnaden maste den jamféras med skillanden mellan
ett annat omrade och dessa tva brottstyper.

Nér jag satte mig in metoden dréjde det lédnge innan jag insag detta. Forst
trodde jag att skillanden i avstand mellan ett omrade och tva brottstyper
korresponderar mot sannolikheten att ett brott rapporterat i detta omrade
ar av den ena eller den andra typen. Men sa enkelt &dr det inte. Ta till ex-
empel omradet Nordnorge, det ligger ndrmast inbrott och nagot lingre bort
ligger vandalism och ldngst bort av brottstyperna ligger bedrégeri. Inbrott ar
emellertid inte det vanligaste brottet i Nordnorge (694 inbrott men hela 1347
fall av vandalism). Att inbrott och Nordnorge ligger néra varandra i grafen
beror inte heller pa att de flesta inbrotten sker i Nordnorge. Det rakar vara
sa just i detta fallet (694 inbrott i Nordnorge, 395 i Oslo), men inbrott skulle
ligga ndrmast Nordnorge dven om antalet var 390 istéllet for 694). Betrakta
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Figur 3: Relationerna mellan omraden och brottstyper (raderna och kolum-
nerna)

brottstypen vandalism, den ligger ndrmast Mellersta Norge och relativt néra
Nordnorge medan Oslo ligger ldngst bort fran den. Dock begicks de flesta
vandalismbrott i Oslo (1.758 mot 1347 i Nordnorge). For att visa hur obe-
roende avstanden i korrespondensanalysen dr av de absoluta frekvenserna,
har jag dndrat virdena pa inbrott i Nordnorge fran 694 till 390 (sa att flest
inbrott begas i Oslo som har 395 inbrott) och Vandalismbrott i Oslo fran
1.758 till 2.460 (sa att de flesta brott som begas i Oslo &r vandalismbrott
och de flesta vandalismbrott begas i Oslo). Dérmed &ndras Oslos radprofil
och kolumnprofilerna for Inbrott och Vandalism.!! Men fordndrar det relatio-
nerna mellan avstanden i grafen? Figur 4 pa foljande sida ar en graf utifran
modifierade data.

Oslo har visserligen kommit nagot ndrmare vandalism, men Oslo &ar fort-
farande det omrade som ligger langst bort fran vandalism trots att:

e De flesta vandalismbrott begas i Oslo

"'Nordnorges radprofil dndras ocksé, men #ndringen innebér inte att storleksférhallan-
dena i radprofilen dndras.

10
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Figur 4: Relationerna mellan omraden och brottstyper (raderna och kolum-
nerna), modifierade data

e De flesta brott som begas i Oslo ar vandalismbrott

Storleksordningen pa avstanden &r desamma i de bada graferna, vilket
maste forstas i relation till radprofilerna i tabell 6 pa nésta sida.

I kolumnen for inbrott har fortfarande Nordnorge det storsta vardet, och
i kolumnen for vandalism har Oslo fortfarande det minsta vardet. I Mellersta
Norge och Nordnorge ar vandalism Overrepresenterat eftersom de har hogre
virden for vandalism &n det genomsnittliga omradet (den genomsnittliga
radprofilen). T Oslo &r vandalism underrepresenterat eftersom Oslo har ett
lagre varde for vandalism &n genomsnittsomradet.

Vad géller inbrott &r Oslo aterigen underrepresentat: Oslos vérde 0,074
ar mindre dn den genomsnittliga radprofilen 0,108. Bade Mellersta Norge och
Nordnorge har viarden 6ver 0,108 och dér ar alltsa inbrott overrepresenterat.

Sa, vad betyder det da att avstandet mellan inbrott och Nordnorge &r
mindre dn avstandet mellan inbrott och Oslo och avstandet mellan inbrott
och Mellersta Norge? Det betyder att, i jamforelse med Oslo och Mellers-
ta Norge, dr andelen inbrott, jamfort med alla brott i Nordnorge, storre i

11



Brottstyp

Landsénda Inbrott Bedrédgeri Vandalism Total Radmassa
Oslo 0,074 0,462 0,463 1,000 0,618
Mellersta Norge 0,121 0,126 0,753 1,000 0,148
Nordnorge 0,189 0,158 0,653 1,000 0,240
Genomsnittlig Radprofil 0,108 0,342 0,550 1,000

Tabell 6: Radprofiltabell utifran modifierade data

Nordnorge. Flest inbrott i absoluta tal kan ha begatts nagon annanstans.

Vad betyder det att avstandet mellan inbrott och Nordnorge dr mindre &n
avstandet mellan bedréigeri och Nordnorge och avstandet mellan vandalism
och Nordnorge? Det betyder att, i jamforelse med bedrégeri och vandalism,
ar andelen inbrott begagna i Nordnorge, jamfort med alla inbrott, storre.
Inbrott behover inte vara den vanligaste brottstypen i Nordnorge (métt i
absoluta tal).

Jorg Blausius kommenterar tolkningen av grafer sa hér:

[...] when interpreting CA solutions one has to avoid expressions
such as "most of ...” and rather use terms such as "above the
average ..."12

Jag tycker begreppet overrepresenterad och underrepresenterad &r trif-
fande.

Vart exempel ar lite vdl enkelt efter som vi har just tre punkter och
déarfor klarar oss med tva dimensioner (for forhallandena inom brott och
inom landdndorna, men inte mellan dem). I ett verkligt exempel skulle en
graf i tva dimensioner beh6va vara en approximativ 16sning och det papekas
i litteraturen att for stora tabeller kan man inte vara séiker pa att avstandet
mellan tva punkter (av samma variabel) svarar proportioneligt mot deras

"likhet”.

5 Nagra begrepp

Variansen definieras i korrespondensanalysen som summan av varje punkts

avstand till mittpunkten multiplicerat med radmassan for den punkten.
Varje dimension, eller axel, forklarar en del av den totala variationen,

och man kan rdkna ut hur stor del av variationen varje dimension forklarar.

12[Bla94, p. 52]
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Grafiskt kan man se detta omedelbart genom att se hur stor lingd av de
olika axlarna som “anvénds” av punkter. Varje axels bidrag till variansen
kallas axelns, eller dimensionens, eigenvalue.

6 Multivariata anlyser

Varje kolumn och varje rad i ursprungstabellen, dvs varje kategori, kommer
att representeras av en punkt i grafen. Om vi vill att en kategori ska kunna
dyka upp pa mer &n ett stélle i grafen maste vi kombinera denna kategori med
en annan. Detta ar ofta fallet om man vill se hur variabler som kon, klass,
etnicitet och alder tillsammans spelar roll for de 6vriga variablerna i mate-
rialet. Ta t.ex. Bourdieus graf éver rummet av sociala positioner.!3 Har &r
yrket den variabel som de &vriga relateras till.'* Vi far hir genomsnittsvirden
for hur dessa relationer géller for mén respektive kvinnor, aldre respektive
yngre etc. Ar vi intresserade av t.ex. konsskillnader maste vi skapa kom-
binationsvariabler (kvinna+lantarbetare, man—+lantarbetare, kvinna+bonde,
man—+bonde, kvinna+ej facklard arbetare, man+ej facklird arbetare, kvin-
na+facklard arbetare, man+fackldard arbetare o.s.v.). Ett exempel pa hur en
sadan graf kan se ut finns i [BBP02], reproducerat i figur 5 pa foljande sida.

Ett annat exempel pa multivariat analys har vi hér:

Forst en univariat analys med enbart alder: Tabell 3.1 och Diagram 3.1
fran [Cla98, p. 27{]

Sedan en multivariat analys med alder och kon: Tabell 3.4 och Diagram
3.2 och 3.3 fran [Cla98, p. 31ff]

6.1 Tolkning av grafer - flera dimensioner

I exemplet ovan visas dimension 1-2 i det vinstra diagrammet och dimension
2-3 1 det hogra. Man kan forestélla sig det som att det vinstra diagrammet
ar ett foto av en tredimensionell 16sning taget vinkelrétt fran den axel som
forklarar mest, dvs den axel som punkterna sprids mest langst (dvs den
axel som har hogst eigenvalue). Det andra diagrammet kan betraktas som
ett foto pa samma tredimensionella 16sning, men dér kameran placerats pa
den axeln som i det forra diagrammet var motivet. Datorer kan anvéndas
for att presentera tredimensionella 16sningar. Genom att studera eigenvalue
statistiken kan man avgoéra hur manga dimensioner som &r intressanta. Se
t.ex. tabell 3.5, dédr det klart framgar att tre dimensioner ar fullt tillrackligt.

13[Bou84, p. 128f]
14Se tabellerna A2-A11, ej A7, [Bou84, p. 526-545]
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Graf 1. Higskolefiilter 1998, 300 utbildningar, 32 sociala grupper,

mdn och kvinnor separerade, dimension 1 och 2.*
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* Cirklarna (grd) avser sociala grupper och trianglarna (svarta) utbildningar. En
fulltextversion av grafen aterfinns i appendix. Storleken pa cirklarna och trianglarna
visar pa bidragsvirdet for modaliteten till axel 1 och axel 2.

Figur 5: Kon, klassbakgrund och valt laroséte

Ta en titt pa Bourdieus diagram igen. Antag att Bourdieus data var
felaktiga och behtovde korrigeras darfor att en stérre andel universitetslarare
hade smak for potatis &n vad Bourdieus korrespondensanalys byggde pa.
Vilken effekt skulle det fa for grafen? Antag vidare att du forestéllde dej att
dessa universitetsldarare, dvs just de som ofta at potatis, vore intressanta att
analysera for sig, hur skulle du ga till vaga?

[aterstar: outliers, tilliggsinformation, matt pa hur bra varje punkt be-
skrivs av dimensionen, matt pa hur bra varje dimension beskrivs av punkter-
nal
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7 Ett exempel till

Ytterligare ett exempel, denna gang med data som presenterades pa Europe-
iska Sociologforbundets kongress i Murcia hosten 2003: 1 ett antal europeis-
ka linder har man genomfort enkétundersokningar till kvinnor och mén och
bland annat fragat om antal arbetade timmar per vecka i 16nearbete, inkomst,
arbetade timmar per vecka i oavlonat vardande arbete. Majella Kilkey har
tittat pa de par dér bada ar lonearbetande (minns inte riktigt definitionen),
som jag tror ar sdrskilt intressanta av den anledningen att andelen sadana
par okar i Europa,'® och delar in paren efter om om foérdelningen av antal
arbetade timmar per vecka, fordelningen av inkomst, fordelningen av antalet
arbeta oavlonade timmar i vardande arbete &r jamstélld, om kvinnan gor
mer eller om mannen gor mer.

For varje aspekt (lonearbete, inkomst, vardande arbete) finns alltsa tre
mojliga utfall:

e mannen gor mer dn kvinnan
e kvinnan gér mer d&n mannen
e de gor ungefir lika mycket (skillnaden &r mindre &n 20%)

Sammantaget ger detta 27 olika mojliga utfall eller séitt att vara par pa.
For varje land sa har Kilkey raknat antal par i varje av de 27 mdjliga posi-
tionerna och sammanstéllt uppgifterna (i procent) i tabell 6.1.

I Appendix 1 har Kilkey markerat de fyra dominerande typerna av par:
10 (Jamstéllda par), 14 (Mén lonearbetar och tjanar mer, kvinnor vardar
mer), 15 (De lonearbetar lika mycket, mén tjanar mer och kvinnor vardar
mer) och 18 (De lonearbetar och tjanar lika mycket, kvinnor vardar mer).

I den presentation som Kilkey gjorde i Murcia gjorde hon en fyrfaltstabell
och placerade in ldnderna utifran vilken partyp som dominerade i varje land:
se figur

Korrespondensanalys skulle kunna ge en rikare bild av forhallandena i
tabellen. Nedan foljer i schematisk form de steg jag behoévde ta for att kunna
kora korrespondensanalysen:

1. Open kilkey.xls

2. Transform/Automatic recode: v1->country

I5Eftersom man enbart har med tvaforsorjar familjer siger dessa siffror lite eller inget
om hur jamstélld arbetsdelningen &r pa det hela taget i de olika linderna, relevansen
ligger som sagt istéllet i att tvaforsorjar familjer 6kar i antal och att de i policy dokument
framstiills som bra.
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Figur 6: Arbetsfordelning och inkomst i tvaforsorjarfamiljer i olika ldnder,
analys

3. Variable view: ta bort vl

4. Data/Restructure: No id

5. Transform/Recode into same: transl if 0 -> 0.25
6. Open syntax: gender_CA.sps

7. Data/Select cases: index = 10 | index = 14 | index = 15 | index = 18

Det sista steget innebér att enbart kolumn 10, 14, 15 och 18 anvéands i
analysen. Nedan foljer bade grafer med hénsyn tagen till samtliga och enbart
dessa fyra kolumner:

Den ursprungliga klassificeringen stammer bést for Netherlands, Germa-
ny, Ireland, Austria, Luxembourg, UK i traditional public/traditional private.
Belgium &r det land som ligger ndrmast medelfallet och alltsa bekrivs sdmst
i modellen. Speciellt Spain, men dven Finland avviker fran den 6vriga i grup-
pen traditional private/equal public, vars mest typiska exempel &r Grekland.
Nér man tar avgransar analysen till att gélla de fyra vanligaste partyperna
sker, vad géller linderna, en tydlig foréndring: France hamnar ndrmare me-
delfallet, vilket beror pa att France hade relativt hoga varden i kolumnerna
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Row Points for Country/Type
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Figur 7: forhallanden mellan ldnder, korrespondenanalys med samtliga par-
typer

19 och 16. Vad géller landerna innebér reduceringen till 4 partyper att en av
de tre polerna byts ut? Nér alla partyper togs med, utgjorde 7, 11 och 10 en
pol, 6 och 14 en pol och 16 och 19 den tredje polen. Nér vi bara tar hinsyn
till 10, 14, 15 och 18 forsvinner - forstas - polen med 16, 19 och ersétts med
18 och 15 istéllet.
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